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OCR = Optical Character Recognition
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MO = Morphologische Operationen (z.B. Hit&Miss)

Deep Recurrent Convolutional Neural Networks
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Vgl. Thema „Mathematische Bildanalyse“
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Vgl. Objektbasierte Segmentierung
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Als Beispiel wird die Ziffer 8 gewählt, die in verschiedenen handschriftlichen

Ausprägungen erkannt werden soll.

Dazu wird die Abbildung der Ziffer zunächst als eine Zahlenfolge ausgedrückt.
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Based on: Adam Geitgey (2016): Machine Learning is Fun!

https://medium.com/@ageitgey/machine-learning-is-fun-80ea3ec3c471
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Als Beispiel für ein einfaches Neuronales Netz (NN) wird eine Preisabschätzung

herangezogen.
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Wird es einem NN erlaubt, sich bestmöglich an eine einzelne Datenquelle anzupassen,

besteht ein Risiko für „Overfitting“. D.h. Das System hat sich auf genau die

Trainingsdatenhin optimiert und kann bei leicht abweichenden Daten aus anderer Quelle

versagen.

Das kann insbesondere dann passieren, wenn zufällige Übereinstimmungen zwischen

Datensätzen derselben Herkunft als Kategorisierungskriterien identifiziert werden. Daher

ist es wichtig, bei der Parametrisierung eines NN tatsächliche Abhängigkeiten bzw.

ursächliche Zusammenhänge zugrunde zu legen.

Einfache Bilderkennungsverfahren können bei der Erkennung von Ähnlichkeiten bereits

versagen, wenn das zu identifizierende Muster durch Translation und/oder Rotation

gegenüber dem gelernten Vorbild verändert wurde.
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Aus einem einfachen (herkömmlichen) NN wird durch Hinzufügen zahlreicher

Zwischenschichten ein „tiefes“ DNN.

NN = Neural Network

DNN = Deep Neural Network
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NN = Neural Network

HW = Hardware

DML = Deep Machine Learning
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Ein "Convolutional Neural Network" (CNN) kommt dadurch zustande, dass in einigen

Zwischenschichten durch Mittelung (od. andere Auswahl von repräsentativen Werten für

benachbarte Datengruppen) das Datenaufkommen verkleinert wird.
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Insgesamt: https://medium.com/@ageitgey/machine-learning-is-fun-80ea3ec3c471
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Wird der Begriff „Accuracy“ nicht näher definiert, dann kann er leicht missverstanden werden.

Hier gilt es im Einzelfall zwischen Genauigkeit (Precision, d.h. kaum FP) und Vollständigkeit (Recall, d.h.

kaum FN) zu unterscheiden. Dabei spielt das Verhältnis richtig oder falsch zugeordneter Datensätze eine

wesentliche Rolle:

TP = True Positive

TN = True Negative

FP = False Positive

FN = False Negative

ML-Systeme zur Gesichtserkennung, die nur oder hauptsächlich mit Bildern aus spezifischen ethnischen

Gruppen trainiert wurden, neigen bei Gesichtern aus anderen ethnischen Gruppen oft zu krassen

Fehleinschätzungen.

Akhtar und Mian konnten nachweisen, dass in ML-Systemen nach Oversampling bereits Änderungen eines

einzelnen Pixels die richtige Erkennung gelernter Bildobjekte verhindern können.

HOG = Histogram of Oriented Gradients (Lage- und Orientierungsbeziehungen zwischen charakteristischen

Gesichtsregionen, z.B. Augen, Nase und Mund)

DCNN = Deep Convolutional Neural Network

SVM = Support Vector Machine
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Image recognition: paper MAS graduate N. Akhtar:

Naveed Akhtar & Ajmal Mian: Threat of Adversarial Attacks on Deep Learning in

Computer Vision: A Survey. J. LateX Class Files, Aug. 2017

Example for corruption of AI

18



19


	1 - Notizblatt1
	2 - Notizblatt2
	3 - Notizblatt3
	4 - Notizblatt4
	5 - Notizblatt5
	6 - Notizblatt6
	7 - Notizblatt7
	8 - Notizblatt8
	9 - Notizblatt9
	10 - Notizblatt10
	11 - Notizblatt11
	12 - Notizblatt12
	13 - Notizblatt13
	14 - Notizblatt14
	15 - Notizblatt15
	16 - Notizblatt16
	17 - Notizblatt17
	18 - Notizblatt18
	19 - Notizblatt19

